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A Fondée en 2016, 3 associés, 9 personnes au total
Alndustrie 4.0 : I ddintelligence
gualité (« qualité prédictive »)
A Chiffes-c| ®s : 90 kO en 2017, 170

2019

A Equipe : président : formation IT, un associé PhD pour la
data science, un associ ® pol yt
et surtout des Phg '
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AOutil déaide ~ |l a d®cision,
et ing®ni eurs m®t hodes, qui s0
di sponi bl es et | o0intelligence

recommandations de réglages

A Description du principe général : les données
observées du process sont une autre maniere de

Description de

Ia S()quon modéliser implicitement, par la donnée, le process
pour | 0opti miser

A A quel besoin répond -elle ? Sur des process
compl exes, | 0op®rateur nbda pas
de | a qualit® de ce quodoi l prod




Problemno real time vision on quality
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Balance cost and quality in complex processes
OVERQUALITY COST ANOMALY
OVER 3-4%
QUALITY Of turnover is burned
on overquality
OPTIMAL  + i ________________________________________________ management
QUALITY

S I

INDUSTRIAL PROCESS
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Our value propositiopredictivequality o

PowerOP ® |A as a Service for quality management

IN industrial processes

Reduces

- S - OVERQUALITY COST
OVER RNy 7 [N T
QUALITY ’ Ty N 7
— ~ T RAW MATERIAL USE

OPTIMAL POWGFOP ll%':

_________________ 0 e ENERGY
QUALITY | .'II CONSUMPTION/COST
/ Predicts
INDUSTRIAL PROCES; ANOMALIES

Real time process monitoring
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A Thémes concernés par la solution

C commande,

Domalne C amélioration de la précision,
ﬁQl LJLJf ASecteurs ddactivit® concern®s pa
de process : ex composites, peinture, pharma (plus coté

production que conditionnement)
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A Présentation détaillée de la technologiemise en T uvr e

Présentatlon (description, principes utilisés, architecture), hors
- éléments confidentiels
technique




Powerofy: AgnostiandmodularAl ~

Prediction ofqualitym
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PLC/SCADA

Brick drying

o—c\ Cement plant
J & Waste Water Treat t Plant
\0% f’ aste Water Treatement Plan

>
SENSORS

Characteristics on
growth, extracted from
image analysis to
validate the maturity

WEATHER

l Fusion of ‘standard” data with an |
. image module to optimally capture i T
the process flow |

|
|
[

§
Added quality monitoring based on images : N ”‘b '
- Real-time monitoring of insect growth \ #
- Control barley grain germination in malt
IMAGES 0 . '
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A Solution innovante car prise en compte de toutes les

CaraCtére sources de données : automate 9 supervision, mais

aussi image, capteurs haute frequence (vibratoire, ultra

InnOvant sons, intensit® courant), anal

Liberté + Egalié - Frarernité.
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Business

DiscoveryOP Minimum Viable

Abonnement
+ PowerOP ® Diag Product

(1day § 1week ) (3 a9 semaines) (selon volume des données

4" 3" 7 mi 2-5"urtkpvu"fg 2t frequence des calculs )
chacun
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A Quelles sont les références clients ?

Expériences
Cllents ont adopté cette solution ?

A Quels sont les retours et commentaires des clients qui




COMMERCIAL DEVELOPMENT oo
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A Gains : moins de rebuts, pilotage plus fin € gains sur la

mati re, | 68®nergie, | a main dbo

Al mpacts sur | dorganisation du
Ga|nS et |mpaCt le management et les opérateurs doivent se

| approprier : quelle revue ma

(ou non) des recommandations ? Quelle distance vis -a-
vis de ces recommandations ?
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Data science : les outils pour traiter la donnée
Quelques exemples industriels réalisés par Dataswati

Démonstration de PowerOP®




Captation des
données

Capteurs
Hardware

Big Data ML / Al

Extraire

Réponse aux 3V

Réseau Datalake

Frontiere empirique entre questions
technologiques et scientifiques

nAHkphqgt ocv

?

Usage

Pour qui ?
g p Pour quoi ?
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Interne
Externe
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Je définis un cheval JOapprends en regarda

4 pattes
Un museau

Une queue
-é  ?

(&
(@}

Je définis mes clients apprends qui sont mes <clien

~

Je définis les régles de fraudes Joidentifie des comportements

Je d®finis des r gles ddinterventd@®@hdeagéihdientdensan¢®ri ves (bruli
é e




Exemple de classification en

N

DATA

Which dataset do
you want to use?

Ratio of training to
test data: 50%
—_—

Moise: 0
@

Batch size: 10
_.

REGEMERATE

Epoch

> 000,000

FEATURES

Which properties do
you want to feed in?
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sin(Xz)

machine learning

Learning rate Activation Regularization
0.03 - Tanh - None - 0
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* This is the output
from one neuron.
Hover to see it

larger.

playground.tensorflow.org

Regularization rate

S

Problem type

- Classification -
QUTPUT
Test loss 0.615
Training loss 0.489
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Colors shows
data, neuron and 1F ; 1

weight values.

[ Show test data

[] Discretize output


http://playground.tensorflow.org/
http://playground.tensorflow.org/

Exemple de classification en
Epoch

000,000

O

DATA

Which dataset do
you want to use?

Ratio of training to
test data: 50%

—_—

Moise: 0

Batch size: 10
_.

REGEMERATE

FEATURES

Which properties do
you want to feed in?

X1

3
g5

sin(x) p

sin(Xz)

machine learning

Learning rate Activation Regularization
0.03 v Tanh - None - 0
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Thiz is the ouilput

from one neuron.
Hover to see it

larger.

playground.tensorflow.org

Regularization rate

™~

Problem type

- Classification -

OUTPUT

Test loss 0.515
Training loss 0.489
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Colors shows

data, neuron and F I
1

weight values

[ Showtestdata [] Discretize output
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Exemple de classification en
Epoch

000,296

N

DATA

Which dataset do
you want to use?

(©)

Ratio of training to
test data: 50%

Moise: 0
@

Batch size: 10
@

REGEMERATE

FEATURES

Which properties do
you want to feed in?

:ﬂcd

XiX2

sin(x1)

sin(Xz)

Learning rate

+

G neurons

\ Thiz is the ouiput
from one neuron.
Hover to see it
larger.

Tanh

machine learning

Activation

Regularization

- MNone - 0

2 HIDDEN LAYERS

4 neurons

The outputs are
mixed with varying
weights, shown by
the thickness of
the lines.

playground.tensorflow.org

Regularization rate

OUTPUT

Test loss 0.024
Training loss 0.011

Colors shows
data, neuron and
weight values.

[ Show test data

S
Problem type

Classification -

.,.-l‘.lj".r
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[] Discretize output
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Différentes methodes dewachinelearning =
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" Prédire une valeur continue— - Régression
9E Y LI «k 3ASNXSa G204t dzE
_ Identifier des categories > > Classification
4 Ne sait pas\ > Clustering
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La nature des données peut poser probleme o

INAE |

Normandie
AeroEspace

«NC eHguv " eqgoog’

fappeg. W p

on ne sait jamais sur quoi on va tomber »




